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Аннотация: Интерес к инновационным технологическим стратегиям и современным цифровым инстру-
ментам обработки информации значительно возрос в связи с необходимостью управления большими масси-
вами неструктурированных данных. Автоматизированная суммаризация – важный инструмент в различных 
областях, требующих эффективного анализа и обработки больших объемов текстовой информации. В статье 
представлен обзор актуальных парадигм и сервисов автоматизированной суммаризации на основе меж-
дисциплинарных исследований в области лингвистики, компьютерных технологий и искусственного интел-
лекта. Особое внимание уделено синтаксическим и лексическим приемам, используемым нейро сетевыми 
моделями для сжатия текста. В качестве примера рассмотрены сервисы QuillBot, Summate.it, WordTune, 
SciSummary, Scholarcy и OpenAI ChatGPT. Выявлено, что современные модели автоматизированной суммари-
зации успешно применяют экстрактивные и абстрактивные методы для создания резюме разного качества 
и объема. Экстрактивный подход основан на выделении наиболее значимых предложений в исходном тексте.
Абстрактивные алгоритмы создают новые формулировки, сохраняя основную мысль оригинального текста. 
Автоматизированные суммаризаторы эффективно используют приемы сжатия текста (устранение избыточ-
ной информации, упрощение сложных конструкций и обобщение данных), присущие человеку в процессе 
обработки текстовой информации. Эти технологии обеспечивают высокую точность и связность генерируе-
мых резюме, хотя каждая модель имеет свои ограничения. Для достижения оптимальных результатов важно 
учитывать специфику задачи и выбирать подходящую модель суммаризации: экстрактивную – для кратко-
сти и точности; абстрактивную – для более глубокой смысловой обработки текстовых данных.
Ключевые слова: автоматизированная суммаризация, авторезюмирование, экстрактивная суммаризация, 
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Abstract: Interest in innovative technological strategies and modern digital tools has increased significantly due 
to the need to manage large amounts of unstructured data. This paper reviews current paradigms and services for 
automated summarization, developed based on interdisciplinary research in linguistics, computer technologies, 
and artificial intelligence. It focuses on syntactic and lexical techniques employed by neural network models for 
text compression. The paper presents performance examples of such AI-powered services as QuillBot, Summate.
it, WordTune, SciSummary, Scholarcy, and OpenAI ChatGPT. The contemporary automated models proved effective 
in using extractive and abstractive methods to generate summaries of varying quality and length. The extractive 
approach relies on identifying the most significant sentences from the original text, while abstractive algorithms 
create new sentence structures that preserve the main idea of the original content. Automated summarizers 
effectively utilize text compression techniques that are inherent to human approach to text processing, e.g., they 
exclude redundant information, simplify complex structures, and generalize data. These technologies provide high 
accuracy and coherence in the generated summaries, though each summarization model has its limitations. Optimal 
results depend on the specifics of the task at hand: extractive models provide brevity and precision while abstractive 
ones allow for deeper semantic processing. Automated summarization is becoming an important tool in various fields 
that require effective analysis and processing of large text data.
Keywords: automated summarization, auto summary, extractive summarization, abstractive summarization, neural 
networks, artificial intelligence, interdisciplinary research
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Введение
С ростом доступности интернет-ресурсов и цифро-
вых технологий многократно увеличился и объем 
доступной информации, что вызывает некото-
рые сложности у исследователей в обновлении 
своих знаний. Информационный шум затрудняет 
обработку получаемых данных и выявление зна-
чимых исследований и создают проблему инфор-
мационной перегрузки и принятия решения  
[Вертинова и др. 2022]. При этом важная и каче-
ственная информация часто теряется среди менее 
релевантных данных, что, как бы это ни было пара-
доксально, может приводить к изоляции от ключе-
вых научных тенденций. Эпоха экспонентного раз-
вития технологий требует нового технологического 
подхода и новых цифровых инструментов при обра-
ботке огромного количества неструктурированной 

информации, которую представляют собой тексты 
и документы [Иванюкович и др. 2023; Малышева, 
Лычагина 2022].

Одним из инструментов обработки естественного 
языка (Natural Language Processing – NLP) является 
автоматизированное резюмирование текста, или 
автоматизированная суммаризация [Белов и др. 
2020; Мусаев, Григорьев 2021; Перелетов 2021; Yadav  
et al. 2022]. Она базируется на лингвистических зна-
ниях, достижениях в области компьютерных техно-
логий и искусственного интеллекта (ИИ) и, следо-
вательно, является объектом междисциплинарных 
исследований [Сорокина 2023]:

• специалисты в области машинного обуче-
ния и ИИ, во-первых, занимаются разработ-
кой и оптимизацией алгоритмов, способных 
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анали зировать, понимать и генерировать текст 
[Белякова, Беляков 2020], во-вторых, стремятся 
создать коды для оптимизации обзора боль-
ших данных и технологий, позволяющие авто-
матически сжимать тексты без потери смысла;

• специалисты в области компьютерных наук 
разрабатывают программное обеспечение 
и архитектуру систем, которые поддержи-
вают алгоритмы машинного обучения и NLP 
[Горбачев, Синицын 2023; Abualigah et al. 2020];

• когнитивная наука и психолингвистика иссле-
дуют, как человеческий мозг обрабатывает 
язык, что лежит в основе создания алгоритмов, 
имитирующих человеческое понимание текста 
[Безлепкин, Зайкова 2021];

• лингвистика же, владея знаниями о структуре 
языка, помогает в создании эффективных 
алгоритмов для обработки и понимания есте-
ственного языка в процессе суммаризации 
с целью адекватной интерпретации семантики 
и синтаксиса текста.

Резюме, создаваемые моделями автоматизиро-
ванной суммаризации, нацелены на уменьшение 
времени, затрачиваемого на просмотр литератур-
ных источников, и предоставление ученым воз-
можности быстро оценить соответствие определен-
ной публикации исследовательским задачам. Этот 
метод облегчает процесс самостоятельного обуче-
ния студентов и начинающих ученых [Соколова, 
Чалова 2020] и вносит вклад в оптимизацию обра-
зовательного процесса в целом [Толстых 2017].  
Кроме того, автоматизированная суммаризация 
способствует улучшению доступности научных дан-
ных и их пониманию широкой аудиторией, в том 
числе лицами без специализированных техниче-
ских знаний.

Текстовая суммаризация – процесс создания 
краткого и содержательного изложения ключевых 
идей исходного текста [Головизнина 2022], т. е. выде-
ление существенных элементов текста и отсеивание 
второстепенных деталей, повторений и элементов, 
не несущих значимой информационной нагрузки, 
но создающих информационный шум. Другими 
словами, кроме способности технического сжатия 
исходного текста, главным становится и сохране-
ние ключевого контента, смысла [Arana-Catania 
et al. 2021], что крайне важно для научных статей, 
в которых каждая деталь может иметь особую зна-
чимость [Арефьева 2018]. Реализация технологии 
суммаризации обеспечивает быстрый доступ к сути 
текста и устраняет необходимость в его детальном 

чтении. Это способствует эффективному усвоению 
обширного объема знаний, содержащихся в науч-
ных публикациях, и играет важную роль в облегче-
нии работы исследователей в контексте управления 
информацией в научной среде.

Цель – обзор различных видов автоматизиро-
ванной суммаризации, включая существующие 
интеллектуальные суммаризаторы, приемы сжатия 
текста, анализ синтаксических и лексических осо-
бенностей суммарных текстов, представляющих 
новый контент и являющихся ценным объектом 
для лингвистического исследования.

Результаты
Основные парадигмы автоматизированной 
суммаризации 
Обзор современных исследований интеллектуаль-
ных моделей и технологий суммаризации [Dehru 
et al. 2021; Huang et al. 2020; Khurana et al. 2023; 
Pramita Widyassari et al. 2022] позволяет выделить 
определенные подходы к процессу автоматизиро-
ванного резюмирования текста.

1. На основе количества исходных текстов, пред-
назначенных для резюмирования, различают одно-
текстовую (монотекстовую) суммаризацию (single- 
document summarization) [Lamsiyah et al. 2020], кото-
рая применяется к одному документу или тексту, 
и многотекстовую (мультитекстовую) суммариза-
цию (multi-document summarization) [Khan et al. 2015; 
Thaiprayoon et al. 2021]. Мультитекстовая сумма-
ризация нацелена на создание сжатого и содер-
жательного изложения основной информации, 
представленной в группе документов или текстов, 
объединенных общей темой. Эта задача имеет 
более сложный характер реализации по сравнению 
с монотекстовой суммаризацией из-за наличия 
текс товой гетерогенности, избыточности информа-
ции и необходимости учета различных точек зрения 
[Wolhandler et al. 2022].

2. В зависимости от языка исходного материала 
инструменты автоматизированной суммаризации 
делятся на три типа:

• моноязычные (monolingual) суммаризаторы 
работают с исходными и итоговыми текстами 
на одном языке [Kutlu et al. 2010];

• многоязычные (multilingual) суммаризаторы 
обрабатывают входные данные на несколь-
ких языках и создают резюме на них же [Hovy,  
Lin 1998];

• межъязыковые (cross-lingual) суммаризаторы 
принимают текст на одном языке (например, 
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английском), а резюме генерируется на другом 
(например, русском) [Linhares Pontes et al. 2020].

3. По характеру содержания исследователи выде-
ляют три основные категории автоматизированных 
резюме [Чернышкова и др. 2023]:

3.1. Индикативные резюме предоставляют поль-
зователю общую идею о содержании исходного 
документа, позволяя оценить, стоит ли изучать 
оригинальный текст подробнее. Как правило, такие 
резюме составляют около 5 % от объема исходного 
текста и служат ориентиром для понимания тема-
тики документа [Bhat et al. 2018].

3.2. Информативные резюме, напротив, стремятся  
охватить все основные темы оригинального доку-
мента в краткой форме. Данные резюме занимают 
около 20 % от общего объема текста и предоставляют 
более детальный обзор материала [Ghodratnama 
et al. 2021; Saggion, Lapalme 2002].

3.3. Оценочные резюме включают критичес-
кую оценку или анализ автора по заданной теме 
и являются, скорее, критическим обзором. Однако 
создание таких резюме – сложная задача для совре-
менных автоматизированных суммаризаторов 
из-за необходимости учитывать субъективные мне-
ния и оценки [Ježek, Steinberger 2008].

Процесс автоматизированной суммаризации 
пред полагает два различных подхода: извлекаю-
щий, или экстрактивный (extractive summarization) 
[Bhargava, Sharma 2020; Sharma, Sharma 2022], кото-
рый заключается в извлечении ключевых предложе-
ний или фраз непосредственно из исходного текста 
без его изменения; обобщающий, или абстрактив-
ный (abstractive summarization) [Gupta, Gupta 2019], 
основанный на перефразировании исходного тек-
ста, создании новых предложений, которые сохра-
няют основные идеи и содержание исходного текста, 
но выражаются другими словами. То есть в резуль-
тате суммаризации могут быть получены два вида 
резюме: экстрактивное и абстрактивное.

Технологическая основа автоматизированной 
суммаризации
Основу составляют различные алгоритмы, суть 
работы которых описывается в данной статье нема-
тематическим языком с целью получения общего 
представления о принципах отбора элемен тов 
исходного текста для суммарного текста. Алгоритмы, 
используемые в процессе автоматизированной 
сумма ризации, функционируют на:

1. Основе анализа центроидов (centroid-based 
methods) [Thaiprayoon et al. 2021]. Такие методы 

определяют значимость элементов текста, соотнося 
их с центроидом, представляющим собой некий 
ключевой элемент в наборе данных [Puduppully 
et al. 2023]. Исходя из сходства предложений с цен-
троидом, выбираются наиболее релевантные или 
представительные предложения для включения 
в суммарный текст.

2. Построении графовых структур (graph-based 
methods) [Полякова, Зайцев 2022; Mihalcea 2004; 
Yadav et al. 2024]. Методы на данной основе при-
меняются для визуализации и анализа текстовых 
элементов, а также для изучения их взаимосвязей 
[Belwal et al. 2022]. Текст преобразуется в граф, узлы 
которого представляют элементы текста (например 
предложения), а ребра отражают взаимосвязи между 
этими элементами. Взаимосвязи могут основываться 
на различных критериях (семантическое сходство, 
последовательность текста или лексическая связь). 
Используя алгоритмы или другие методы ранжи-
рования, система оценивает важность каждого узла 
в графе. Узлы, имеющие много связей или связанные 
с другими важными узлами, получают более высокий 
рейтинг, на основе которого самые важные из них 
включаются в суммарный текст.

3. Терминологическом анализе (term-based methods)  
[Orasan et al. 2004]. Методы, фокусирующиеся 
на анализе терминов [Гринев-Гриневич и др. 2022], 
отдельных слов или фраз в исходном тексте, опре-
деляют их контекстуальную важность и необходи-
мость выбора предложений, содержащих данные 
термины, для включения в суммарный текст. В этих 
методах часто используются статистические меры, 
такие как частота слов (Term Frequency – TF) и обрат-
ная частота документа (Inverse Document Frequency – 
IDF), для вычисления веса каждого термина в тексте 
[Mishra et al. 2023]. TF измеряет, как часто термин 
появляется в документе, а IDF оценивает уникаль-
ность термина по всей коллекции документов, 
снижая вес слов, которые встречаются повсе-
местно и не несут значительной информационной 
ценности.

Формула TF-IDF объединяет концепции TF и IDF 
для определения важности каждого слова в каждом 
документе [Jalilifard et al. 2021; Lubis et al. 2021]. 
В результате предложения, содержащие термины 
с высоким весом, считаются более значимыми 
и, следовательно, чаще выбираются для включения 
в суммарный текст.

4. Принципе восходящего внимания (bottom-up  
attention) [Gehrmann et al. 2018]. Этот алгоритм анали-
зирует конкретные элементы текста, детерминанты,  
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т. е. ключевые слова, фразы, имена собственные, 
которые затем используются алгоритмом для выяв-
ления общей сути исходного документа.

5. Онтологиях (ontology-based methods) [Mohan 
et al. 2016], представляющих собой иерархические 
описания концептов и их взаимосвязей в опреде-
ленной области и обеспечивающих более глубокое 
понимание таких семантических аспектов текста, 
как синонимия и полисемия. На основе более глубо-
кого анализа сути исходного текста создаются более 
точные и содержательные суммарные тексты1.

Методы на основе центроидов, графов и терми-
нов направлены на извлечение и использование 
существующих предложений из исходного текста 
без создания новых формулировок или предложе-
ний, что является характерной чертой экстрактив-
ной суммаризации. С задачами абстрактивной сум-
маризации (понимания и интерпретации текста) 
справляются алгоритмы, использующие онтологии, 
или структурированное представление знаний.

Задачи разработки и оптимизации алгоритмов  
суммаризации решаются специалистами в области  
информационных технологий. Лингвистический  
же интерес направлен на анализ результатов функ-
ционирования этих алгоритмов, т. е. суммарного тек-
ста и конечного резюме экстрактивного или абстрак-
тивного вида.

Подготовка текста к автоматизированной 
суммаризации
Эффективность автоматизированной суммаризации 
обеспечивается тщательной подготовкой исходного 
текста [Полонский, Федосова 2021]:

1) удаление несущественных элементов текста 
(избыточные пробелы, заголовки, нумерация 
строк, нерелевантные изображения и графики).

2) применение NLP-техник, таких как токени-
зация / разбиение текста на отдельные слова 
или предложения, лемматизация, стемминг /  
приведение слов к их базовой форме, удале-
ние стоп-слов, не несущих значимой инфор-
мативной нагрузки (предлоги, союзы), а также 
устранение орфографических и граммати-
ческих ошибок, которые могут повлиять  
на анализ текста.

3) деление текста в неструктурированном виде 
на абзацы с заголовками и подзаголовками, 
а в некоторых случаях добавление метаданных 

1 Корешкова Т. Семантический анализ для автоматической обработки естественного языка. Научно-технический центр ФГУП «ГРЧЦ». 
08.09.2021. URL: https://rdc.grfc.ru/2021/09/semantic_analysis/#post-1707-_Toc69397630 (дата обращения 03.05.2024).

или аннотации, которые помогают алгоритму 
лучше понять структуру текста, его контекст, 
специфику.

Все эти операции выполняются разработчиками 
и инженерами данных на этапе создания и обу-
чения моделей ИИ, за счет чего конечный пользо-
ватель может использовать инструменты автома-
тизированной суммаризации без необходимости 
заботиться о технических деталях предварительной 
обработки текста. В зависимости от цели суммари-
зации (создание обзора, извлечение ключевых фак-
тов, сокращение текста для обзора) исследователь 
может выбрать соответствующую модель ИИ, спо-
собную создавать разные виды суммарных текстов, 
т. к. во многие модели интегрированы необходимые 
алгоритмы [Жигалов и др. 2023]. 

Подходы к суммаризации текстов
Виды автоматизированной суммаризации:

1. Экстрактивная суммаризация – процесс 
создания сокращенной версии текста, при котором 
ключевые предложения или фразы извлекаются 
из исходного текста без существенных изменений, 
обеспечивая сохранение первоначального стиля 
и смысла [Chen et al. 2019; Jalil et al. 2021; Mutlu et al. 
2019; Yadav et al. 2021]. Данный процесс осуществля-
ется на основе алгоритмической оценки важности 
и длины предложений, частоты встречаемости слов 
и других статистических параметров.

В процессе суммаризации особое внимание 
уделяется предложениям, содержащим ключевые 
слова, встречающиеся в заголовке или главной теме 
исходного документа. Это обусловлено тем, что 
они (ключевые слова) несут важную информацию 
об основной идее текста. Позиция предложения 
также имеет значение: предложения, находящиеся 
в начале / конце абзацев или документа, часто рас-
сматриваются как более важные, т. к. устанавливают 
тему всего абзаца / обобщают его главную мысль 
и подчеркивают ее значимость.

Значимыми (важными) детерминантами являются 
также имена собственные, именованные объекты, 
т. е. имена людей, названия организаций, географи-
ческие названия, отражающие основные понятия 
действительности [Пенцова 2015] и указывающие 
на уникальные концепции или сущности, необхо-
димые для понимания исходного контента. В каче-
стве маркеров важности выступают слова- связки  
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consequently (следовательно), in conclusion (в заклю-
чении), as a result (в результате), thus (таким обра-
зом), briefly (вкратце), которые детерминируют 
предложения, содержащие ключевые выводы или 
резюмирующие части текста.

Формальные признаки текста, такие как выделе-
ние слов курсивом, жирным шрифтом или подчер-
кивание, тоже могут быть использованы для оценки 
важности [Сорокина 2024]. Эти признаки часто ука-
зывают на то, что автор текста считает выделен-
ные элементы особенно значимыми. Кроме того, 
в процессе оценки важности учитывается и длина 
предложений: более длинные предложения могут 
содержать больше информации и, следовательно, 
считаться более важными для понимания общего 
контента. Однако это не всегда справедливо, 
поскольку короткие предложения, например пар-
целлированные, иногда эмоционально окрашены, 
концентрированно информативны и ясно выра-
жают ключевые идеи [Гурьева 2020].

Кроме длины предложений существуют и другие 
элементы текста, которые алгоритмы суммаризации 
могут относить к детерминантам, хотя они не добав-
ляют значимости к общему содержанию или смыслу 
исходного документа, а лишь создают информаци-
онный шум. К ним относятся:

• неинформативные повторяющиеся фразы, 
которые не вносят в текст новую информацию 
и повторяют уже сказанное;

• нерелевантные детали, не имеющие прямого 
отношения к основной теме или цели текста;

• техническая терминология, чаще всего несуще-
ственная для общего понимания текста, но слож-
ная или вовсе незнакомая суммаризатору;

• отступления от основной темы, обычно вводя-
щие в заблуждение или отвлекающие от основ-
ного содержания;

• конкретные примеры, которые, хотя и могут 
быть иллюстративными, не всегда необходимы 
для понимания основных идей текста;

• стилистические приемы, используемые для укра-
шения или эмфазы, но не несущие существен-
ной информативной нагрузки в научном тексте.

Однако современные суммаризаторы обучены 
распознавать эти отвлекающие элементы текста.

2. Особое место в обработке естественного языка 
занимает абстрактивная суммаризация, в основе 
которой лежит NLP. В отличие от экстрактивной 
суммаризации, которая выбирает и комбинирует 
предложения непосредственно из оригинального 
текста, абстрактивная создает новые предложения,  

передающие суть содержания [Zhou et al. 2021]. 
Результат такой суммаризации – не просто набор 
отдельных экстрагированных из текста фраз, 
а совершенно новый контент, семантически 
последо вательный и синтаксически связный 
[Полякова, Зайцев 2022]. При этом нейро сеть спо-
собна сохранять регистр, ключевые термины, 
эмоцио нальную окраску исходного текста, а также 
генерировать новые синтаксические и лексические 
конст рукции, не используемые в оригинальном  
тексте. Таким образом демонстрируется способ-
ность ИИ эффективно использовать разнообразные 
лексические средства для выражения мыслей.

3. Гибридная суммаризация объединяет экс-
трактивные и абстрактивные подходы, сочетая 
их сильные стороны для создания более точных 
и осмысленных резюме. Так, экстрактивные методы 
выделяют ключевые части исходного текста, сохра-
няя оригинальные формулировки и данные, что 
обеспечивает высокую точность. Однако эти методы 
часто сталкиваются с проблемой отсутствия связ-
ности и плавности, т. к. просто копируют фраг-
менты текста. Абстрактивные же методы позволяют 
перефразировать и преобразовывать исходную 
информацию, создавая связные и более естествен-
ные резюме, но могут вводить неточные или избы-
точные данные, не присутствующие в оригинале. 
Гибридные модели стремятся устранить эти недо-
статки, интегрируя точность экстрактивных методов 
с креативностью абстрактивных, формируя резюме, 
которые не только сохраняют важную информа-
цию, но и имеют логичную и удобочитаемую форму  
[Дорош и др. 2022; Alami et al. 2021; Ghadimi, Beigy 
2022; Xiao et al. 2020].

Инструменты автоматизированной 
суммаризации
В рамках текущего обзора были протестированы 
современные инструменты автоматизированной 
суммаризации текста, использующие ИИ и техно-
логии NLP. Выбор таких моделей, как WordTune, 
QuillBot, SciSummary, Scholarcy и Summate.it, обуслов-
лен тем, что они являются предобученными моде-
лями и не требуют от пользователя наличия специ-
альных навыков программирования, что делает 
их доступными и простыми в применении.

Характеризуя NLP-сервисы WordTune и QuillBot, 
надо отметить, что это многофункцио нальные 
модели, включающие в себя целые наборы инстру-
ментов для обработки больших объемов данных. Они 
функционируют как ИИ-компаньоны для работы 
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с текстом. Кроме осуществления функции суммари-
зации, эти инструменты помогают пользователям 
улучшать, перефразировать и сокращать текст.

Специально для научного сообщества были разра-
ботаны ИИ-сервисы SciSummary и Scholarcy. Их раз-
работчики стремились создать инструмент, кото-
рый бы помог исследователям и студентам быстро 
обрабатывать научные статьи и извлекать из них 
ключевую информацию. В основе работы данных 
сервисов лежит модель GPT (Generative Pre-trained 
Transformers), что позволяет им обучаться в про-
цессе работы.

Так как в настоящее время, по мнению иссле-
дователей, лучшим функционалом обработки 
неструктурированных языковых данных обладают  
генеративные предобученные трансформационные 
модели GPT, то данные технологии также были про-
тестированы в качестве инструмента суммаризации 
на примере трансформационной модели OpenAI  
ChatGPT-42 [Aydın, Karaarslan 2023; Azaria 2022]. 
Для обработки текста с помощью этого инструмента 
требуется гиперссылка на исходный текст, который 
нейросеть способна самостоятельно найти в соот-
ветствующей онлайн-базе данных.

Необходимо отметить, что, хотя эти инструменты 
оперируют текстовым материалом на нескольких 
языках, они обучены на базе англоязычных текстов. 
Принимая этот факт и авторский интерес во внима-
ние, используемые в ходе исследования исходные 
тексты и, следовательно, созданные резюме пред-
ставлены на английском языке.

ИИ-инструменты оценки эффективности  
автоматизированной суммаризации
Среди методов оценки эффективности автоматизи-
рованной суммаризации исследователи выделяют 
такие метрики, как ROUGE (Recall-Oriented Understudy 
for Gisting Evaluation), BLEU (Bilingual Evaluation Under-
study) и METEOR (Metric for Evaluation of Translation 
with Explicit ORdering) [Saadany, Orasan 2021].

Объединяя различные подметрики, ROUGE предо-
ставляет исследователям и практикам системати-
ческий и количественный способы объективной 
оценки схожести между сгенерированными резюме 
и эталонными документами [Shinde et al. 2021; Sri, 
Dutta 2021]. Например, ROUGE-N оценивает совпаде-
ние последовательностей слов в созданном резюме 
и эталонном документе, анализируя семантиче-
скую информацию, содержащуюся в n-граммах, т. е.  

2 На базе технологий OpenAI также работает сервис Summate.it.

устойчивых словосочетаниях, или коллокациях 
[Ganesh et al. 2022]. ROUGE-L измеряет самую длин-
ную общую подпоследовательность, что подчерки-
вает значимость общих слов в процессе оценки.

Метрика BLEU, изначально созданная для машин-
ного перевода, также была применена к тестам 
суммаризации текста, что расширило использо-
вание количественной оценки. BLEU концентри-
руется на точности n-грамм, оценивая, насколько 
сгене рированное резюме соответствует эталонным 
документам. Совмещение метрик ROUGE и BLEU 
предлагает комплексную оценку таких аспектов, 
как полнота, точность и лексическое совпадение  
[Alam et al. 2003; Supriyono et al. 2024].

Еще одним значимым инструментом для оценки 
семантики в суммаризации текста является метрика 
METEOR. Она выходит за рамки простого сопостав-
ления n-грамм, включая в анализ синонимы и стем-
минг [Cao, Zhuge 2020; Gao et al. 2020; Guadalupe 
Ramos et al. 2019; Gupta et al. 2016]. Их учет улучшает 
способность метрики выявлять выражения с оди-
наковым значением, обеспечивая более детализи-
рованное представление о семантическом качестве 
сгенерированных резюме [Goldstein et al. 2000; 
Gupta et al. 2023].

Дополнительное измерение различных подхо-
дов к суммаризации текста может быть представ-
лено экспертными оценками лингвистов, помогаю-
щими восполнить разрыв между автоматическими 
метриками и субъективной природой понимания 
языка человеком [Gupta, Patel 2020]. Хотя автома-
тические метрики, безусловно, привносят объек-
тивность в процесс оценивания и повышают его 
эффективность, человеческие оценки предостав-
ляют качественный слой для оценки за счет вклю-
чения человеческого суждения. В таких оценках экс-
перты могут комплексно оценить резюме, исходя 
из связности, информативности и общего понима-
ния [Fabbri et al. 2021; Mohammed Badry et al. 2013; 
Supriyono et al. 2024]. Следовательно, цель исследо-
вания – анализ лингвистических приемов сжатия 
текста, используемых нейросетью для резюмирова-
ния текстового материала.

Приемы сжатия текста
Сжатие текста происходит по двум взаимосвязанным 
направлениям: содержательная компрессия и язы-
ковая [Ивановская и др. 2021; Моисеенко и др. 2020;  
Степанюк 2021]. Одно без другого невозможно, 
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поскольку языковые приемы могут быть применены 
только в том случае, если в тексте выявлено главное, 
а также чтобы передать основное содержание, необ-
ходимо владеть языковыми приемами сжатия текста 
[Коротких, Носенко 2021]. В предыдущем разделе 
были описаны ИИ-метрики, используемые для ана-
лиза содержательного соответствия резюме исход-
ному тексту, т. е. для оценки эффективности содер-
жательной компрессии. 

Первым ожидаемым результатом применения 
инструментов автоматизированной суммариза-
ции является сжатие исходного текста, уменьшение 
количества страниц, слов, знаков и других количе-
ственных показателей [Uçkan, Karci 2020]. Тестовое 
использование обозначенных ранее сервисов авто-
матизированной сумммаризации показывает, что 
с задачей количественной компрессии наилучшим 
образом справился суммаризатор OpenAI Summate.it.  
Объем текста значительно уменьшился: полу-
ченные резюме по количеству слов составили 
всего 1–3 % от исходных текстов. Подобным обра-
зом проявили свой функционал сжатия модели 
SciSummary и OpenAI ChatGPT-4, резюме которых 
не превысили 6 % от исходных текстов. Однако 
в случае применения моделей WordTune и Scholarcy 
к тому же текс товому материалу объем резюме 
составил 21–30 % от исходного текста.

Рассмотрим наиболее распространенные спо-
собы языкового сжатия текста.

1. Исключение (exclusion) подразумевает удаление  
из текста несущественной, малозначимой инфор-
мации, например деталей, которые не влияют 
на общий смысл текста или его основную идею.  
Это могут быть описательные элементы, избыточ-
ные примеры, повторения одной и той же мысли 
и лишние пояснения, не добавляющие новой 
информации. Благодаря этому приему резюме ста-
новится более четким и сфокусированным, позво-
ляя читателю быстрее и легче усваивать суть текста, 
не отвлекаясь на детали, которые не имеют ключе-
вого значения.

Современные сервисы автоматизированной сум-
маризации способны значительно сокращать объем 
исходного текста, исключая крупные фрагменты 
без потери ключевого смысла. В приведенном далее 
отрывке резюме, созданного ИИ-моделью WordTune, 
наглядно продемонстрирован прием исключения 
примеров исходного текста (выделенных в ориги-
нале) в сочетании с объединением предложений 
для создания более сжатого и связного изложения:

• (T2) In the current status of precision agriculture, 
there are several issues, such as unsustainable 
resource utilization, long-term monoculture, 
intensive animal farming, environmental comp-
romises, uneven distribution of digitization, food 
safety issues, inefficient agrifood supply chain, 
and lack of awareness of and inertia toward novel 
changes. These issues prevent achieving efficiency, 
productivity, and sustainability from agricultural 
production and escalate unintended impacts 
on ecosystems (исходный текст, 61 слово) – 
In the current status of precision agriculture, several 
issues prevent achieving efficiency, productivity, 
and sustainability, and escalate unintended impacts 
on ecosystems (резюме, 21 слово).

В следующем примере исключается дополни-
тельное пояснение (выделенное в оригинале), 
но фокус внимания не смещается и удерживается 
на необходимости альтернативных метрик оценки 
креативности:

• (T2) Alternative metrics such as a potential 
creativity indicator are needed, but they may 
be harder to quantify as they will necessarily 
be less tangible (исходный текст) – Alternative 
metrics such as a potential creativity indicator are 
needed (резюме).

2. Упрощение (simplification) подразумевает 
процесс преобразования сложных предложений 
и терминов в более понятные формы при сохра-
нении основного смысла и ключевой информа-
ции [Al-Thanyyan, Azmi 2021; Maddela et al. 2021]. 
Данный метод особенно полезен в образовательных 
и научно- популярных текстах, где важно и необ-
ходимо сделать материал доступным для широ-
кой аудитории. Процесс упрощения текста вклю-
чает различные техники, такие как изменение 
синтаксической структуры предложений через 
замену и синтаксическую синонимию, объедине-
ние нескольких предложений в одно, замена слож-
ных конструкций простыми, использование более 
ясных и обще принятых слов вместо специализиро-
ванных терминов, а также синонимическая замена 
сложных выражений на их более понятные аналоги. 
Эти подходы помогают адаптировать информацию  
таким образом, чтобы она была легко воспринимае-
мой и доступной и при этом сохраняла содержатель-
ную ценность.
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В результате синтаксической трансформации 
упрощаются сложноподчиненные предложения 
с определительными придаточными:

• (Т1) Problems that require a convergence approach 
are those that involve nonlinearity (исходный 
текст) – Convergence approaches are used to solve 
problems involving nonlinearity (резюме);

• (Т3) Solar cells are devices that convert sunlight 
directly into electricity; typical semiconductor 
materials are utilized to form a PV solar cell device 
(исходный текст) – Solar cells use semiconductor 
materials to convert sunlight directly into electricity 
(резюме).

Во втором примере также исключается повторя-
ющийся термин solar cell device.

Значительного упрощения текста можно достичь 
путем сокращения длины предложений и объеди-
нения нескольких предложений в одно (в ориги-
нале выделены фразы, сохраненные в полученном 
резюме):

• (Т2) In the current status of precision agriculture, 
there are several issues, such as unsustainable 
resource utilization, long-term monoculture, 
intensive animal farming, environmental comp-
romises, uneven distribution of digitization, food 
safety issues, inefficient agrifood supply chain, 
and lack of awareness of and inertia toward novel 
changes. These issues prevent achieving efficiency, 
productivity, and sustainability from agricultural 
production and escalate unintended impacts 
on ecosystems (исходный текст) – In the current 
status of precision agriculture, several issues prevent 
achieving efficiency, productivity, and sustainability, 
and escalate unintended impacts on ecosystems 
(резюме).

В предыдущих примерах упрощение осуществля-
лось путем последовательного извлечения инфор-
мации. В следующем же демонстрируется под-
ход, основанный на трансформации (сохраненные 
фразы выделены):

• (Т1) To the greatest extent possible, funding for 
convergence processes should allow for problem 
identification to occur after funding has been 
granted, and for desired products and outcomes 
to be flexible and moving targets as a reflection 
of the learning and transformation that should 

occur in a convergence process (исходный текст) – 
The problem identification process in a convergence 
process should be flexible and allow for moving 
targets (резюме).

Нейросети обучены приемам упрощения текста 
на основе синонимических замен, что подтвержда-
ется трансформациями текста далее. В них конно-
тативно окрашенные лексемы reveal, unearth, center 
заменены стилистически нейтральными лексемами 
find, identify, focus, широко используемыми в науч-
ных, технических и повседневных контекстах:

• (T4) The analysis of metaphor-related research 
studies published between 2015 and 2020 revealed… 
(исходный текст) – A systematic review 
of metaphor-related research studies published 
between 2015 and 2020 found… (резюме);

• (Т4) <…> the thematic analysis unearthed potential 
gaps and under-researched areas (исходный 
текст) – The thematic analysis identified gaps 
and under-researched areas (резюме);

• (Т4) <…> metaphor studies in this review centered 
more on written discourse than spoken data (исход-
ный текст) – The reviewed studies focused more 
on written discourse than spoken data (резюме).

В следующих резюме, созданных сервисом 
WordTune, упрощение осуществляется через замену 
синонимами целых фраз, позволяющих избегать 
излишней повторяемости, заменяя повторы или 
сложные фразы на их эквиваленты, что делает 
текст разно образнее и понятнее для читателя  
[Wilber et al. 2021]:

• (T1) Convergence research may provide oppor-
tunities to confront and navigate Arctic change 
(исходный текст) – Convergence research can help 
confront and navigate Arctic change (резюме); 

• (Т3) Green technology sources play an important 
role in sustainably providing energy supplies 
(исходный текст) – Green technology sources are 
important in sustainably providing energy supplies 
(резюме); 

• (Т3) The global community is starting to shift  
towards utilizing sustainable energy sources 
and reducing dependence on traditional fossil fuels 
as a source of energy (исходный текст) – Decision-
makers are switching to renewable energy sources 
and reducing dependence on traditional fossil fuels 
(резюме).
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3. Обобщение (generalization) как прием сжатия  
текста предполагает сведение частных случаев 
к более общим понятиям или выводам. Этот прием 
помогает сократить текст за счет объединения схо-
жих идей и выведения общих закономерностей 
[Dönicke et al. 2021; Hupkes et al. 2020]. Например, 
создавая резюме, нейросеть может обобщать инфор-
мацию из нескольких предложений:

• (Т2) Smart agriculture is an evolving field that 
leverages technological innovations to transform 
traditional farming practices. The integration 
of digital technologies into agriculture has 
opened up new opportunities and possibilities, 
revolutionizing the way farmers manage their crops, 
resources, and operations. <…> Leveraging machine 
vision technology, the Internet of Things (IoT), 
and artificial intelligence (AI) can lead to enhanced 
precision and efficiency in agricultural processes, 
benefiting both farmers and the environment 
(исходный текст) – The integration of digital 
technologies, such as big data analytics, machine 
vision technology, the Internet of Things (IoT), 
and artificial intelligence (AI), is revolutionizing 
precision agriculture and paving the way for smart 
farming (резюме).

Особого внимания заслуживают примеры пред-
ложений, обобщающих и суммирующих инфор-
мацию, изложенную в нескольких разделах исход-
ного текста, в виде параллельных синтаксических 
конструкций:

• (Т2) New trends in precision agriculture include 
the use of big data analytics for decision making, 
machine vision technology for accurate data 
collection, the IoT for real-time monitoring 
and control, AI and machine learning for data 
analysis and prediction, guidance systems for 
optimized field operations, and blockchain 
technology for secure data sharing (резюме).

Лексическая креативность нейросетей
Абстрактивные резюме могут содержать лекси-
ческие конструкции, отсутствующие в исходном 
тексте, т. к. нейронная сеть использует свои соб-
ственные датасеты для формулирования идей.  
Так, в оригинальной статье (Т3), анализирующей 
будущие перспективы применения солнечной 

энергии, лексема future используется в сочетаниях, 
таких как the foreseeable future (обозримое буду-
щее), the near future (ближайшее будущее), a bright 
future (яркое будущее), однако прилагательное 
promising, описывающее будущее многообещаю-
щим, не встречается. В суммарном же тексте читаем:  
The future of solar energy looks promising.

В настоящее время и пользователи, и разработ-
чики признают, что генеративные пред обученные 
трансформационные модели наилучшим образом 
обрабатывают неструктурированные языковые дан-
ные. При анализе функции суммаризации, выпол-
няемой генеративной моделью OpenAI ChatGPT-4,  
было отмечено, что она, действительно, генерирует 
сочетания слов, которые не используются в ориги-
нальном тексте.

Например, в (Т1) существительное concept встре-
чается в словосочетаниях the concept of ecological 
resilience, the concept of a solution, а в суммарном 
тексте читаем the concept of convergence research. 
Исходный текст (Т2) описывает различные 
виды исследований (statistical analysis, image  
analysis, soil analysis, on-site analysis, real-time analysis), 
резюме же дает качественную характеристику 
an in-depth analysis (глубокий анализ). Аналогично 
в (Т2) встречаются сочетания a comprehensive 
understanding, comprehensive frameworks, в суммар-
ном – a comprehensive examination (комплексное, 
обстоятельное исследование).

ChatGPT демонстрирует способности к обобще-
нию и выявлению основных идей исходного текста. 
Так, в исходной статье анализируются возможности  
конвергентного подхода к решению комплексных  
задач, и суммарный текст указывает, что в ори-
гинале описывается необходимость механизмов 
широкой поддержки исследований: broad-based 
support mechanisms (Т1), при этом прилагательное 
broad-based в исходном тексте не упоминается.

В другом резюме одной из проблем использова-
ния солнечной энергии является ее нестабильность, 
«прерывистость»: the challenges of solar energy, such 
as inter mittency (Т3), однако в исходном тексте суще-
ствительное intermittency отсутствует.

Согласно Кембриджскому словарю, лексема 
intermittency означает the fact of stopping and starting 
repeatedly or with periods of time in between. Вероятно, 
нейросеть сделала такой вывод из следующего пред-
ложения: It is important to mention here the operational 
challenges of solar energy in that it does not work at night, 
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has less output in cloudy weather and does not work 
in sandstorm conditions3 (Здесь важно упомянуть экс-
плуатационные проблемы солнечной энергетики, 
поскольку она не работает ночью, имеет меньшую 
мощность в пасмурную погоду и не работает в усло-
виях песчаных бурь4).

Помимо этого, при создании резюме искусствен-
ный интеллект использует соответствующие клише 
и глаголы косвенной речи: provides an in-depth 
analysis of, focuses on, it provides a comprehensive 
examination, the paper discusses, highlights, examines, 
emphasizes. В результате чего полученное резюме, 
кроме значительного сжатия объема, демонстрирует 
признаки довольно успешного резюме, написанного 
в академическом стиле, обобщающего содержа-
ние всего текста, имею щего адекватную структуру 
и использующего средства логической связи. 

В качестве примеров приведем отрывки из неко-
торых резюме, полученных при тестированиии сер-
виса SciSummary:

• (Т1) The article <…> discusses the increasing 
importance of collaboration in modern science 
to address complex societal problems. It highlights 
the U.S. National Science Foundation's prioritization 
of convergence research as a means to solve such 
challenging issues. The authors provide their 
understanding of the objectives of convergence 
research and outline the conditions and processes 
essential for successful convergence research.

• (Т2) The paper discusses the application 
of advanced digital technologies in precision 
agriculture, <…>. It emphasizes the importance 
of site-specific management decisions in agriculture, 
considering factors such as soil and climate 
properties, <…> The paper discusses the role 
of big data analytics, machine vision, the Internet 
of Things (IoT), artificial intelligence (AI), machine 
learning (ML) and deep learning (DL) in modern 
agriculture <…>.

• (Т3) The research paper discusses the importance 
of sustainable energy development, particularly 
focusing on solar energy applications in <…>. 
It highlights key international agreements such 
as <…>. The paper emphasizes the increasing 
demand for <…>.

3 Cambridge Dictionary. URL: https://dictionary.cambridge.org/ (accessed 3 May 2024).
4 Здесь и далее по тексту перевод выполнен автором статьи.
5 Хотя в ходе подготовки исходных текстов для тестовой суммаризации подзаголовки и другие указатели на структурные части были 
удалены из резюме.

• (Т4) This review paper discusses the use 
of metaphors, particularly in everyday language, 
and <…>. The paper presents a systematic review 
of <…>. The review emphasizes the trends, gaps, 
and under-researched areas in the analyzed 
literature. It showcases the distribution of published 
research <…>.

Даже беглый взгляд на эти суммарные тек-
сты позволяет сделать вывод, что они созданы 
по принципу аннотации научной статьи и исполь-
зуют глаголы косвенной речи, или глаголы отчет-
ности, а также в той или иной степени повторяют 
структуру друг друга.

Ограничения в работе автоматизированных 
суммаризаторов
Будучи обученными действовать в рамках опре-
деленных алгоритмов, автоматизированные сум-
маризаторы создают резюме определенного объ-
ема и структуры. Так, ИИ-инструментом Scholarcy 
в каждом формируемом резюме были выделены 
и маркированы такие структурные компоненты, как: 
аннотация (Abstract); ключевые аспекты (Scholarcy 
Highlights); резюме (Scholarcy Summary), внутри 
которого были отмечены введение (Introduction), 
цели (Objectives), результаты (Results), выводы 
(Conclusion), направления дальнейших исследова-
ний (Future Work).

Кроме того, для каждого резюме было определено 
название5 по формальному признаку, т. е. за него 
суммаризатор принял первое предложение в исход-
ном тексте, что не просто не имеет ничего общего 
с оригинальным названием статьи, но и абсолютно 
не отражает смысловой идеи текста. Выбранные 
предложения ни структурно, ни семантически 
не могут рассматриваться в качестве названия  
научной статьи, роль которого – сжато представить 
содержание текста и привлечь внимание потен-
циального читателя [Сорокина, Уланова 2020].  
Эти псевдоназвания приведены в таблице в сопо-
ставлении с оригинальными названиями исход-
ных текстов, что наглядно демонстрирует абсурд-
ность первых и определенные ограничения 
в работе данной суммаративной модели.
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Сразу за фразой, выполняющей роль названия, 
следует предложение, которое, вероятно, должно 
считаться вводной фразой-лидом (Lead). Оно, 
подобно оформлению новостной статьи, марки-
ровано цветом и курсивом. В журналистике зада-
чей такого одного предложения или мини-абзаца 
является привлечение внимания и анонсирование 
основных идей самого текста [Ленкова 2023].

В научных публикациях лид используется крайне 
редко. Анализ этих вводных предложений в полу-
ченных резюме показывает, что они без изменений 
экстрагированы из заключительной части статьи 
или раздела близкого к концу. К сожалению, дан-
ные предложения не отвечают используемой цели, 
более того, они или выглядят бессмысленными или 
вовсе ввводят в заблуждение. Вероятно, обращение 
к заключительным частям исходного текста обуслов-
лено тем, что именно конец любого текста, в том 
числе и научной публикации, формирует смысловой 
узел всего замысла [Сорокина, Уланова 2020], кото-
рый суммаризатор и попытался вычленить в ходе 
анализа. Но, как можно видеть в приведенных ниже 
примерах, результат не был успешен:

• (Т1) Лид The three transcendent-style workshops 
undertaken in the New Arctic convergence workshops 
each represented a broadening of the problem definition 
and the voices and disciplines represented in the room  
(В рамках семинаров по конвергенции в Новом 

Арктическом регионе были проведены три тран-
сцендентные мастерские, каждая из которых 
способствовала расширению понимания пробле-
матики и вовлечению большего числа разноо-
бразных мнений и научных дисциплин) соответ-
ствует первому предложению заключительной 
части статьи.

Такой выбор можно объяснить конвенцией ака-
демического письма, структура абзаца которого 
следует четко определенному порядку, помогаю-
щему читателю понять аргументацию автора и сле-
довать ей [Сорокина 2016]. Согласно этому порядку, 
каждый абзац должен начинаться с тематического 
предложения (Topic Sentence), ясно указывающего 
на основную идею или тему абзаца, задающего тон 
всему абзацу и часто устанавливающего связь с тези-
сом или главной идеей текста.

С большой долей вероятности алгоритмы данной 
нейронной модели были настроены на распознава-
ние именно таких взаимосвязей научного текста. 
Но анализируемый текст написан биологическим 
автором, который не всегда действует в рамках  
жестких правил, заданных алгоритмами, и в данном 
абзаце смысловая нагрузка содержится в заклю-
чительном предложении (Concluding Sentence), что 
характерно и для академического письма: We argue 
that convergence research will benefit from the purposeful 
movement between focused and transcendent science, 

Табл. Сопоставление названий в исходных и суммарных текстах 
Tab. Comparative analysis of titles: reference texts vs. summaries

Статьи Исходный текст Суммарный текст

Т1
The emergence of convergence (зарождение 
конвергенции)

Science is increasingly a collaborative pursuit (Наука все чаще 
становится совместным занятием)

Т2

The path to smart farming: innovations 
and opportunities in precision agriculture 
(Путь к умному земледелию: инновации  
и возможности точного земледелия)

Precision agriculture is a management strategy for addressing 
geographical and temporal variabilities in agricultural fields 
(Точное земледелие – это стратегия управления, направлен-
ная на устранение географических и временных различий 
в сельскохозяйственных полях)

Т3

Solar energy technology and its roles in sustainable 
development (Технология солнечной энергетики 
и ее роль в устойчивом развитии)

With reference to the recommendations of the UN, the Climate  
Change Conference, COP26, was held in Glasgow, UK, in 2021  
(в соответствии с рекомендациями ООН в 2021 г. в Глазго 
(Великобритания) прошла конференция по изменению 
климата COP26)

Т4

Corpus-based studies of metaphor: an overview  
(Обзор корпусных исследований метафоры)

The classical theorists of metaphors believed that metaphor 
functions as a literary device to create an artistic effect  
(Классические теоретики метафоры считали, что метафора  
функционирует как литературный прием для создания 
художественного эффекта)
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and that these processes will take time with success measured 
by an expanded set of non-traditional and traditional 
metrics (Мы утверждаем, что исследо вания конвер-
генции выиграют от целенаправ ленного взаимо-
действия между узконаправленной и трансцендент-
ной наукой, и что эти процессы потребуют времени, 
а успех их реализации будет измеряться с исполь-
зованием расширенного набора как традиционных, 
так и иновационных метрик).

• (Т2) Лид This study examined the rheological 
properties and printing performances of edible inks 
made from soy protein isolate, wheat gluten, and rice 
protein (В этом исследовании были изучены рео-
логические свойства и характеристики печати 
съедобных чернил, изготовленных из соевого 
изолята, пшеничного глютена и рисового белка) 
вводит в заблуждение потенциального читателя, 
т. к. в представленном обзоре анализируются 
предложения по точному земле делию, описы-
ваются области их применения и объясняется, 
какими способами каждая из этих областей 
может постоянно развиваться, чтобы поддер-
живать методы устойчивого ведения сельского 
хозяйства: Throughout this review, successful 
precision agriculture proposals and real-world 
implementations are analyzed (В этом обзоре проа-
нализированы успешные предложения и реаль-
ные примеры внедрения точного земле делия); 
we aim to provide a comprehensive understanding 
of how this field can continually evolve to support 
sustainable farming practices (мы стремимся 
обеспечить все стороннее понимание того, 
как эта область может непрерывно развиваться 
для поддержки устойчивых методов ведения  
сельского хозяйства).

• (Т3) Лид The Paris Climate Accords is a worldwide 
agreement on climate change signed in 2015, 
which addressed the mitigation of climate change, 
adaptation and finance (Парижское соглашение 
по климату – это всемирное соглашение по изме-
нению климата, подписанное в 2015 г., которое 
охватывает вопросы смягчения последствий 
изменения климата, адаптации и финансирова-
ния) экстрагирован из введения, не несет ника-
кой значимой смысловой нагрузки для основ-
ных идей публикации и, безусловно, несколько 
девиантен по отношению к истинным целям 
и задачам публикации, которые легко обна-
руживаются далее во вводной части исходной 
статьи: The significance of this paper is to highlight 

solar energy applications to ensure sustainable 
development; thus, it is vital to researchers, 
engineers and customers alike. The article’s primary 
aim is to raise public awareness and disseminate 
the culture of solar energy usage in daily life, since 
moving forward, it is the best.

Следуя постулату о смысловом узле произведе-
ния, в самом начале заключительной части исходной  
статьи легко находим возможную опцию для лида, 
которая лучше всего отражает идеи данной публи-
кации: This paper highlights the significance of sustainable 
energy development. Solar energy would help steady 
energy prices and give numerous social, environmental 
and economic benefits.

Заключение
Обзор автоматизированных методов суммаризации, 
основанных на синтезе достижений в области линг-
вистики, компьютерных технологий и ИИ, показы-
вает, что современные алгоритмы суммаризации 
опираются на знания о структуре языка и активно 
используют лингвистические приемы сжатия тек-
ста, позволяющие моделям создавать резюме без 
потери смысла и когерентности исходного текста.

Экстрактивные технологии обеспечивают точ-
ность в извлечении ключевых фраз и предложе-
ний, сохраняют оригинальный язык и стиль исход-
ного текста, что делает их особенно эффективными 
для работы с фактическими и информационными 
материалами. Однако, следуя жестко заданным 
алгоритмам, экстрактивные модели часто упускают 
важные нюансы и создают резюме, которые могут 
быть несвязными и нелогичными. В свою очередь, 
абстрактивные технологии используют более слож-
ные лингвистические приемы, такие как перефрази-
рование, синонимическая замена и создание новых 
синтаксических конструкций, помогающие в генера-
ции более связных и осмысленных резюме. Однако 
способность модели к созданию нового текста может 
приводить к искажению исходного содержания, что 
требует внимательного подхода к выбору модели 
суммаризации в зависимости от специфики задачи  
и сложности текста. 

Интересным аспектом для дальнейших исследо-
ваний является анализ созданных резюме, которые 
представляют собой уникальный лингвистический 
продукт. Во-первых, такие резюме демонстри-
руют, как алгоритмы обрабатывают и трансфор-
мируют исходный текст, что позволяет изучать 
законо мерности машинного понимания языка и его 
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ограничения. Во-вторых, созданные резюме дают 
возможность исследовать новые формы выраже-
ния ключевых идей текста, выявляя неочевидные 
для человека оригинальные синтаксические и лекси-
ческие решения. Эти резюме могут служить матери-
алом для анализа специфических лингвистических 
особенностей (использование синонимии, измене-
ние структуры предложений и креативные приемы 
генерации).

Итак, автоматизированные методы суммари-
зации не только являются эффективным инстру-
ментом для обработки текстов, но и предо ставляют 

уникальный материал для лингвистического ана-
лиза, способствующего углубленному пониманию 
процессов генерации и трансформации текстовой 
информации.
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